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Nous introduisons une version descente par coordonnée de l’algorithme de Vũ-Condat [1, 5].
Par descente par coordonnée, nous voulons dire que seul un sous-ensemble des coordonnées
primales et duales est mis à jour à chaque itération. Les autres coordonnées sont maintenues à
leur valeur précédente. Notre méthode permet de résoudre des problèmes d’optimisation avec
une combinaison de fonctions dérivables, de contraintes et de fonctions de régularisation non-
séparables et non-dérivables du type

min
x∈Rn

f(x) + g(x) + h(Mx)

où toutes les fonctions sont convexes, f est dérivable, M est un opérateur linéaire et g et h ont
des opérateurs proximaux faciles à évaluer.
Nous montrons que la suite générée par notre algorithme converge vers un point selle du
problème, pour des valeurs du paramètre plus grandes que les méthodes précédentes. En partic-
ulier, les conditions sur les pas de descente dépendent des constantes de Lipschitz directionnelles
du gradient de f , ce qui est une caractéristique majeure qui permet aux méthodes de descente
par coordonnées classiques d’être si efficaces quand elles sont applicables [4].
Nous illustrons les performances de l’algorithme sur un problème de régression moindres carrés
régularisé par la variation totale [2] et sur un problème de séparateurs à vaste marge de grande
dimension [3].
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